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Plan

• Fouille de données 
• Fouille de textes 
• Outils 
• Discussion 
• LLMs (IA générative) 
• Conclusions

"une image pour le plan d'une présentation" (générée par bing.com)

http://bing.com
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FOUILLE DE DONNÉES

QU'EST-CE QUE LA FOUILLE DE 
DONNÉES ?
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Fouille de données ?

• Exploration et analyse de grande 
échelle des données 

• Le but de découvrir des 
modèles et des tendances 
significatives. 

• Aussi appelée exploration de 
données ou data mining. 

• Cruciale pour la découverte de 
tendances et modèles significatifs 

• Dans le monde d'aujourd'hui où 
énormément de données sont 
produites chaque jour, la fouille 
de données est essentielle pour 
extraire des informations 
précieuses. 

• Utilisée dans le marketing, la 
détection de fraude, la recherche 
médicale, etc.

"Un iceberg avec la partie visible représentant "les données que nous voyons" et la partie immergée 
représentant "les informations cachées que la fouille de données peut révéler"". (générée par freepik.com)

http://freepik.com
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FOUILLE DE TEXTES

CONTEXTE, PROBLÉMATIQUES, 
INTERDISCIPLINARITÉ, SCHÉMA
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Fouille de textes ?

• Extraction d'informations de haute 
qualité à partir du texte 

• Elle implique le prétraitement, 
l'annotation, l'analyse et 
l'interprétation du texte. 

• Cruciale pour la prise de décisions 
basées sur des données massives et 
non structurées 

• Avec l'explosion des données 
textuelles non structurées, la 
fouille de texte est devenue une 
technique clé pour extraire des 
connaissances précieuses et 
pour aider à la prise de décisions. 

• Applications : Tendances des médias 
sociaux, lutte contre la fraude, 
amélioration du service client, 
recherche médicale "Un puzzle avec différents morceaux représentant les diverses étapes du processus de fouille de 

texte, tels que le prétraitement, l'annotation, l'analyse et l'interprétation." (générée par starryai.com)

http://starryai.com
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Fouille de textes : contexte

• Explosion des données 
textuelles 

• Textes généralement non 
structurés 

• Dépassement des méthodes 
d'analyse traditionnelles 

• Enjeux : détection des 
sentiments, résumé 
automatique, classification 
de textes, analyse de 
tendances 

• Applications : marketing, 
médias sociaux, santé, 
finance, éducation, etc.

"Un nuage de mots avec des termes clés tels que : "Détection des sentiments", "Classification de 
textes", "Analyse tendances", "Données non structurées", "Textes massifs"." (générée par DALL-E)

https://openai.com/dall-e-2
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Fouille de textes : problématiques

• Prétraitement : Nettoyage & 
Normalisation 

• Gestion de la diversité 
linguistique : Sémantique & 
Syntaxe 

• Interprétation du contenu non 
structuré 

• Analyse des sentiments et 
subjectivité 

• Extraire des informations 
pertinentes dans une masse 
de données 

• L'accès et le stockage de 
grandes quantités de données "Des points d'exclamation représentant chacune des problématiques sur un arrière-plan de texte indistinct 

pour illustrer le défi de trouver des informations pertinentes dans une grande masse de données 
textuelles." (générée par bing.com)

http://bing.com
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Fouille de textes : interdisciplinarité

• Linguistique : 
• Analyses du langage naturel et des structures 

Le travail sur le langage naturel et les structures 
linguistiques est fondamental à la fouille de texte. 

• Informatique : 
• Programmation et conception d'outils 

Des compétences en programmation et en algorithmique 
sont nécessaires pour concevoir les outils de fouille de 
texte. 

• Statistiques : 
• Identification des tendances et patterns 

L'analyse statistique est utilisée pour identifier les 
tendances et les patterns dans les données. 

• Intelligence Artificielle : 
• Automatisation et extraction d'informations 

L'IA et l'apprentissage automatique sont utilisés pour 
automatiser le processus d'extraction des informations. 

• Métier : 
• Compréhension du domaine d’application 

Il est important de comprendre les aspects spécifiques 
du domaine d’application afin d’améliorer les 
interpretations et d’éviter les biais 

"Des icônes ou des images symbolisant l’interaction entre la linguistique, l'informatique, les 
statistiques et l'intelligence artificielle." (générée par bing.com, optimisée par DALL-E 3)

http://bing.com
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Fouille de textes : le processus (simplifié)

1. Collecte de Textes : Acquisition 
de données textuelles à partir de 
diverses sources 

2. Prétraitement : Nettoyage, 
normalisation… transformation 
du texte pour faciliter l'analyse 

3. Extraction de caractéristiques : 
Sélection des éléments 
importants pour la fouille de texte 

4. Modélisation et Analyse : 
Utilisation de techniques 
(symboliques, statistiques, etc.) 
pour identifier patterns 

5. Interprétation & Evaluation : 
Résultats obtenus sont 
interprétés, évalués et utilisés 
pour prendre des décisions

"Un diagramme ou un schéma linéaire qui illustre les étapes du processus de fouille de textes, de la 
collecte de textes à l’interprétation et à l'évaluation." (générée par bing.com et optimisée par DALL-E 3)

http://bing.com
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Exemple (domaine Bio-médical)

1. Collecte de Textes : Extraction d'articles 
de recherche sur le cancer du sein à 
partir de la base de données PubMed. 

2. Prétraitement : Nettoyage des articles 
pour supprimer les informations 
inutiles, normalisation du texte en 
utilisant le Medical Subject Headings 
(MeSH). 

3. Extraction de caractéristiques : 
Identification des noms de gènes, de 
protéines, de médicaments avec le 
logiciel d'annotation bio-médicale, 
PubTator. 

4. Modélisation et Analyse : Construction 
de réseaux d'interactions entre les 
gènes identifiés avec le logiciel 
Cytoscape. 

5. Interprétation & Evaluation : Les 
réseaux sont analysés pour découvrir 
de nouvelles relations entre les gènes 
du cancer du sein pour la recherche sur 
de nouvelles thérapies.

"Schéma illustrant un article de recherche parcourant les étapes, de la collecte de texte à l'analyse 
et l'interprétation du réseau génique." (générée par bing.com et optimisée par DALL-E 3)

http://bing.com
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OUTILS PAR ÉTAPE

CORPUS, REPRÉSENTATION, 
NORMALISATION, EXPLORATION & 
VISUALISATION, MODÈLES

L A B O R A T O I R E

UMR 7020

&  S Y S T È M E S
D ' I N F O R M A T I Q U E



PANORAMA DES MÉTHODOLOGIES DE FOUILLE DE TEXTES ET INTERDISCIPLINARITÉ 13

Corpus ?

• Un ensemble organisé de textes utilisé pour extraire des informations dans le 
contexte de la fouille de textes. 

• Peut être spécialisé (centré sur un sujet ou une source spécifique) ou généralisé 
(couvrant une variété de sujets ou de sources). 

• Précieux pour identifier des motifs, des tendances ou des anomalies dans les 
données textuelles. 

• En fouille de textes, permet l'analyse de gros volumes de données textuelles de 
manière automatisée pour extraire des informations pertinentes. 

• Aide à découvrir ou à vérifier des hypothèses sur la manière dont les informations 
sont exprimées dans le texte, à comprendre le contexte et le sentiment de 
l'information, et à construire des modèles d'information pour la prise de décision.
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Document textuel ?

Texte Brut : Suite de caractères sans 
formatage, souvent en .txt

Image : Texte scanné ou capture 
d'écran

Formaté : Avec balises de structure et 
formatage (ex. Word, PDF, rendu 
HTML)

Structuré : Organisé en champs 
spécifiques (ex. bases de données, 
XML)
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Brut ? Binaire ?

🤔 Quelle est la différence entre un 
fichier en format texte brut et un 

fichier en format binaire ? 🧐
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Texte brut vs. fichier binaire

Texte Brut Fichier binaire (fichier .docx ouvert 
avec un éditeur de texte basique)
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Document : structure

• Structuré : Bases de données relationnelles 
• Ces documents suivent une organisation spécifique où l'information est 

divisée en champs clairement définis. 
• Semi-structuré : Emails, pages HTML, documents JSON, documents XML 

• Ces documents ont à la fois des parties structurées (ex. : balises) et des 
parties non structurées (ex. : corps d’un message email) 

• Non-structuré : Articles de blog, publications sur les réseaux sociaux, livres 
numériques, documents Word, PDFs sans champs de remplissage spécifiques 

• Ces documents ne suivent pas une structure clairement définie et leur contenu 
consiste principalement en du texte libre
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Documents : formats
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Documents : stockage

• Bases de Données Relationnelles : MySQL, PostgreSQL, etc. Elles sont idéales pour les 
données structurées. 

• Systèmes de Gestion de Bases de Données Non Relationnelles (NoSQL) : MongoDB, 
Couchbase, etc. Elles peuvent stocker des données non structurées et semi-structurées 
de manière efficace. 4 types de NoSQL : paires clé-valeur, famille de colonnes, document, 
graphes 

• Bases de données d'objets sous forme de documents : Elasticsearch, Solr. Ces systèmes 
sont optimisés pour les opérations de recherche de texte. 

• Stockage sur le Cloud : Amazon S3, Google Cloud Storage, etc. Ces services offrent une 
grande échelle et une grande flexibilité pour stocker des documents textuels de toutes 
sortes. 

• Stockage Hadoop (HDFS) : Solution idéale pour le stockage et le traitement de grands 
volumes de données textuelles. 

• Logiciels de Gestion de Contenu (CMS) : WordPress, Joomla, etc. Ils sont parfaits pour 
stocker et gérer les contenus textuels web.
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Quelques exemples

Apache Solr ElasticSearch MongoDB neo4j
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Constitution de corpus : plateformes

Gallica: La bibliothèque numérique de 
la Bibliothèque Nationale de France. 
Visitez : https://gallica.bnf.fr/

ISTEX : Une plateforme numérique offrant 
un accès à des millions de publications 
scientifiques et universitaires de toutes les 
disciplines. Visitez : https://www.istex.fr/ 

Project Gutenberg: Cette bibliothèque 
numérique contient de nombreux livres 
électroniques gratuits. Visitez : https://
www.gutenberg.org/

Europeana: Une plateforme qui offre un 
accès à des numérisations de 
patrimoine culturel européen. Visitez : 
https://www.europeana.eu/

https://gallica.bnf.fr/
https://www.istex.fr/
https://www.gutenberg.org/
https://www.gutenberg.org/
https://www.europeana.eu/
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Représentations de textes

Sac de mots (Bag of Words) : Les textes 
sont représentés comme un sac de ses 
mots, ignorant la grammaire et l'ordre des 
mots mais gardant la multiplicité.

TF-IDF (Term Frequency-Inverse 
Document Frequency) : Une mesure 
statistique qui évalue l'importance d'un mot 
dans un document dans le contexte d'un 
corpus de documents.

N-grams : Une approche qui prend en 
considération l'ordre des mots. Un N-gram 
est une séquence continue de N éléments 
dans un texte donné.
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Représentations de textes

Représentations distribuées (Word2Vec, 
GloVe): Ce sont des modèles de représentation 
de mots qui capturent une multitude de 
caractéristiques syntaxiques et sémantiques.

Encodage de phrases et de documents 
(Doc2Vec): Une extension du word2vec qui 
encode non seulement des mots, mais aussi 
des phrases, des paragraphes et des 
documents entiers.

BERT (Transformers): Un modèle de 
représentation de langage utilisant la technologie 
des transformeurs, capable de capturer de plus 
longs contextes et de traiter la compréhension 
de la langue à un niveau plus profond.
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Représentations de textes

⚠ Chaque type de représentation a 
ses propres avantages et 

inconvénients, le choix dépend donc 
des besoins spécifiques de l'analyse 

de texte à réaliser. ⚠
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Outils de représentation de textes

• Scikit-learn :  
• Offre des fonctionnalités pour la représentation de sac de mots et de TF-IDF. Visitez : https://scikit-learn.org/

stable/  
• Gensim :  

• Une bibliothèque Python pour la modélisation de thèmes, l'indexation de documents et la similitude de 
documents. Visitez : https://radimrehurek.com/gensim/   

• Spacy : 
• Un outil puissant de traitement du langage naturel qui offre des fonctionnalités pour la représentation de 

Word2Vec. Visitez : https://spacy.io/  
• CamemBERT :  

• Une variante de RoBERTa pré-entraînée pour le français, offerte par Facebook's Fair. Elle est disponible sur 
HuggingFace's Transformers. Visitez : https://huggingface.co/transformers/model_doc/camembert.html  

• BertForSequenceClassification de Hugging Face :  
• Modèle de classification de texte basé sur BERT. Visitez : https://huggingface.co/transformers/model_doc/

bert.html#bertforsequenceclassification 

https://scikit-learn.org/stable/
https://scikit-learn.org/stable/
https://radimrehurek.com/gensim/
https://spacy.io/
https://huggingface.co/transformers/model_doc/camembert.html
https://huggingface.co/transformers/model_doc/bert.html#bertforsequenceclassification
https://huggingface.co/transformers/model_doc/bert.html#bertforsequenceclassification
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Outils de représentation de textes

⚠ Chaque outil a ses propres 
avantages, le choix dépend des 

besoins spécifiques de l'analyse de 
texte à réaliser. ⚠
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Visualisation de données textuelles

WordCloud: Cet outil génère des « nuages 
de mots » à partir d'un texte, où la taille de 
chaque mot indique sa fréquence ou son 
importance. Visitez : https://
amueller.github.io/word_cloud/

Gephi: Utilisé pour la visualisation de 
réseaux de textes tels que les graphes 
de cooccurrence de mots. Visitez : 
https://gephi.org/

LDAvis : Il s'agit d'un outil d'exploration 
interactive de modèles de sujets, conçu pour 
gérer la visualisation de collections 
volumineuses de documents textuels. 
Visitez : : https://cran.r-project.org/web/
packages/LDAvis/vignettes/details.pdf

https://amueller.github.io/word_cloud/
https://amueller.github.io/word_cloud/
https://gephi.org/
https://cran.r-project.org/web/packages/LDAvis/vignettes/details.pdf
https://cran.r-project.org/web/packages/LDAvis/vignettes/details.pdf
https://cran.r-project.org/web/packages/LDAvis/vignettes/details.pdf
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Visualisation de données textuelles

Voyant Tools: Un outil web pour l'analyse de 
texte qui offre un large éventail de 
visualisations, de la fréquence des mots aux 
graphiques de dispersion. Visitez : https://
voyant-tools.org/

QDA Miner Lite : Un logiciel gratuit d'analyse 
de données qualitatives. Il offre des 
fonctionnalités pour le codage manuel des 
documents et l'exécution de requêtes textuelles. 
Visitez : https://provalisresearch.com/products/
qualitative-data-analysis-software/freeware/

Jigsaw: Un système de visualisation pour 
comprendre et analyser les documents et 
les collections de textes. Visitez : http://
www.cc.gatech.edu/gvu/ii/jigsaw/

https://voyant-tools.org/
https://voyant-tools.org/
https://provalisresearch.com/products/qualitative-data-analysis-software/freeware/
https://provalisresearch.com/products/qualitative-data-analysis-software/freeware/
https://provalisresearch.com/products/qualitative-data-analysis-software/freeware/
http://www.cc.gatech.edu/gvu/ii/jigsaw/
http://www.cc.gatech.edu/gvu/ii/jigsaw/
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Enrichissement et annotations

• BRAT (Brat Rapid Annotation Tool): Un outil d'annotation de texte basé sur le Web 
pour l'annotation d'entités nommées, les relations, etc. Visitez : http://
brat.nlplab.org/  

• GATE (General Architecture for Text Engineering): Un cadre pour l'extraction 
d'informations, l'annotation sémantique et d'autres tâches de traitement du 
langage naturel. Visitez: https://gate.ac.uk/   

• Le module NER de Spacy : Spacy est une bibliothèque Python pour le traitement 
du langage naturel et possède un module d'extraction d'entités nommées (NER) 
qui peut être formé pour le français. Visitez : https://spacy.io/api/annotation  

• UDPipe : Il offre des outils pour l'annotation morphologique, syntaxique et lexicale 
des textes, y compris pour le français. Visitez : http://ufal.mff.cuni.cz/udpipe  

• WebAnno : Un outil d'annotation web pour le crowdsourcing. Supporte le français 
en permettant une annotation manuelle. Visitez : https://webanno.github.io/
webanno/ 

http://brat.nlplab.org/
http://brat.nlplab.org/
https://gate.ac.uk/
https://spacy.io/api/annotation
http://ufal.mff.cuni.cz/udpipe
https://webanno.github.io/webanno/
https://webanno.github.io/webanno/
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Enrichissement et annotations

💡Ces outils peuvent aider à enrichir 
les documents textuels et à extraire 
plus d'informations pertinentes pour 

la fouille de textes.💡
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Types de modèles de fouille de textes

• Modèles Statistiques : Ces modèles sont basés sur des statistiques et permettent 
d'extraire des informations à partir de données textuelles. Par exemple, la fréquence 
des termes, les modèles de co-occurrence, etc. 

• Modèles d'Apprentissage Automatique : Ces modèles sont formés sur des données 
textuelles pré-annotées pour apprendre des tâches spécifiques comme la classification 
de textes, l'analyse de sentiments, l'identification d'entités nommées, etc. 

• Modèles de Traitement du Langage Naturel Profond : Ces modèles utilisent les 
techniques de l'apprentissage profond pour comprendre les sémantiques et la syntaxe 
du texte. Exemples : les Réseaux Neuronaux Récurrents (RNN), les Réseaux de 
Neurones Convolutionnels (CNN) et les Transformers comme BERT. 

• Modèles de Topic Modeling : Ces modèles identifient les sujets dominants dans un 
corpus de textes. Un exemple courant est Latent Dirichlet Allocation (LDA). 

• Modèles de Graphes : Ces modèles représentent les textes sous forme de graphes pour 
identifier les relations entre différentes entités ou concepts dans le texte.
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Types de modèles de fouille de textes

💡Chaque type de modèle est adapté 
à différents types de tâches et à 

différents niveaux de complexité de 
l'information à extraire.💡
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Supervision ? Ou pas…

• Clustering : Les algorithmes de clustering, tels que K-means ou DBSCAN, regroupent les documents textuels en 
clusters basés sur leur similarité. Outils: 

• KMeans de Scikit-Learn, visitez : https://scikit-learn.org/stable/modules/generated/sklearn.cluster.KMeans.html  
• DBSCAN de Scikit-Learn, visitez : https://scikit-learn.org/stable/modules/generated/

sklearn.cluster.DBSCAN.html  
• Latent Dirichlet Allocation (LDA) : Un modèle de topic modeling qui identifie les sujets dominants dans un ensemble 

de documents. Outil : Gensim LDA, visitez : https://radimrehurek.com/gensim/models/ldamodel.html. 
• Réduction de dimension : Les techniques comme l'Analyse en Composantes Principales (PCA) ou l'Embedding 

Stochastic Neighbor (t-SNE) sont utilisées pour visualiser les données textuelles de haute dimension dans un 
espace bidimensionnel ou tridimensionnel. Outils: 

• PCA de Scikit-Learn, visitez : https://scikit-learn.org/stable/modules/generated/
sklearn.decomposition.PCA.html  

• t-SNE de Scikit-Learn, visitez : https://scikit-learn.org/stable/modules/generated/sklearn.manifold.TSNE.html 
• Modèles de représentation de texte : Ces modèles, tels que Word2Vec ou Doc2Vec, apprennent des représentations 

vectorielles des mots ou des documents à partir de grands corpus de texte non étiquetés. Outils: 
• Word2Vec de Gensim, visitez : https://radimrehurek.com/gensim/models/word2vec.html  
• Doc2Vec de Gensim, visitez : https://radimrehurek.com/gensim/models/doc2vec.html 

https://scikit-learn.org/stable/modules/generated/sklearn.cluster.KMeans.html
https://scikit-learn.org/stable/modules/generated/sklearn.cluster.DBSCAN.html
https://scikit-learn.org/stable/modules/generated/sklearn.cluster.DBSCAN.html
https://scikit-learn.org/stable/modules/generated/sklearn.decomposition.PCA.html
https://scikit-learn.org/stable/modules/generated/sklearn.decomposition.PCA.html
https://scikit-learn.org/stable/modules/generated/sklearn.decomposition.PCA.html
https://radimrehurek.com/gensim/models/word2vec.html
https://radimrehurek.com/gensim/models/doc2vec.html
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Modèles non-supervisés

💡Utilisez ces modèles lorsque vous 
avez de grandes quantités de données 
textuelles non étiquetées et que vous 
voulez extraire des informations utiles 

sans supervision.💡
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Modèles supervisés

• Régression logistique : Un modèle de classification souvent utilisé pour prédire des classes binaires. Pour utiliser, 
visitez: https://scikit-learn.org/stable/modules/generated/sklearn.linear_model.LogisticRegression.html  

• SVM (Support Vector Machines) : Un algorithme de classification qui peut être utilisé pour la classification de 
textes. Pour utiliser, visitez : https://scikit-learn.org/stable/modules/generated/sklearn.svm.SVC.html  

• Arbres de décision et forêts aléatoires : Des modèles d'apprentissage automatique qui peuvent être utilisés pour la 
classification et la régression. Pour plus d'informations, visitez : 

• Pour les arbres de décision : https://scikit-learn.org/stable/modules/generated/
sklearn.tree.DecisionTreeClassifier.html  

• Pour les forêts aléatoires : https://scikit-learn.org/stable/modules/generated/
sklearn.ensemble.RandomForestClassifier.html  

• Réseaux neuronaux : Des modèles d'apprentissage en profondeur utilisés pour une variété de tâches de 
traitement du langage naturel. Pour plus d'informations, visitez : 

• Pour Keras : https://keras.io/  
• Pour TensorFlow : https://www.tensorflow.org/  

• BERT et autres Transformers : Ces modèles de traitement du langage naturel en profondeur sont pré-entraînés sur 
de grands corpus de texte et peuvent ensuite être affinés pour des tâches spécifiques avec des données annotées. 
Pour utiliser, visitez : https://huggingface.co/transformers/ 

https://scikit-learn.org/stable/modules/generated/sklearn.linear_model.LogisticRegression.html
https://scikit-learn.org/stable/modules/generated/sklearn.svm.SVC.html
https://scikit-learn.org/stable/modules/generated/sklearn.tree.DecisionTreeClassifier.html
https://scikit-learn.org/stable/modules/generated/sklearn.tree.DecisionTreeClassifier.html
https://scikit-learn.org/stable/modules/generated/sklearn.tree.DecisionTreeClassifier.html
https://scikit-learn.org/stable/modules/generated/sklearn.ensemble.RandomForestClassifier.html
https://scikit-learn.org/stable/modules/generated/sklearn.ensemble.RandomForestClassifier.html
https://scikit-learn.org/stable/modules/generated/sklearn.ensemble.RandomForestClassifier.html
https://keras.io/
https://www.tensorflow.org/
https://huggingface.co/transformers/
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Modèles supervisés

💡Ces modèles supervisés sont utiles 
lorsque vous avez de larges quantités 
de données textuelles annotées pour 

l'entraînement.💡
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Et sans programmation ?…

• RapidMiner: Plateforme d'analyse de données et d'apprentissage automatique. Visitez: https://
rapidminer.com/products/studio/  

• KNIME: Plateforme d'analyse de données open-source. Visitez: https://www.knime.com/  
• Orange: Un outil de visualisation et d'analyse de données open-source. Visitez: https://orange.biolab.si/ 
• MonkeyLearn: Plateforme basée sur le cloud pour le traitement du langage naturel. Visitez: https://

monkeylearn.com/  
• Google Cloud Natural Language: Service basé sur le cloud pour l'analyse de sentiment et d'entité. 

Visitez: https://cloud.google.com/natural-language  
• IBM Watson Natural Language Understanding: Service pour l'analyse de sentiment et de texte. Visitez: 

https://www.ibm.com/cloud/watson-natural-language-understanding  
• Amazon Comprehend: Service basé sur le cloud qui utilise l'apprentissage automatique pour découvrir 

des insights à partir de texte. Visitez: https://aws.amazon.com/comprehend/  
• Weka: Suite logicielle pour l'apprentissage automatique et la fouille de données. Elle propose une 

gamme de techniques prétraitement de données et de classification, notamment pour les données 
textuelles. Visitez: https://www.cs.waikato.ac.nz/ml/weka/ 

https://rapidminer.com/products/studio/
https://rapidminer.com/products/studio/
https://www.knime.com/
https://monkeylearn.com/
https://monkeylearn.com/
https://cloud.google.com/natural-language
https://www.ibm.com/cloud/watson-natural-language-understanding
https://aws.amazon.com/comprehend/
https://www.cs.waikato.ac.nz/ml/weka/
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Pas (trop) de spoil 😊

LODEX IRaMuTeQ Gargantext ChatGPT
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DISCUSSION

OUTILS CLÉ-EN-MAIN VS. 
PROGRAMMATION, EXEMPLES

L A B O R A T O I R E

UMR 7020
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PANORAMA DES MÉTHODOLOGIES DE FOUILLE DE TEXTES ET INTERDISCIPLINARITÉ 40

Outils clé-en-main

• Outils Clé-en-main (e.g., RapidMiner, KNIME, MonkeyLearn): 
• Avantages: 

• Faciles à utiliser, pas besoin de compétences en programmation 
• Idéals pour des tâches simples et standard 
• Permettent souvent d'obtenir rapidement des résultats 

• Inconvénients et Limites: 
• Peu de flexibilité pour personnaliser les algorithmes ou le processus 

d'analyse 
• Les modèles plus avancés ou l'analyse de grands ensembles de 

données peuvent ne pas être pris en charge
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Outils de programmation

• Outils de Programmation (e.g., Python avec pandas, NLTK, scikit-learn, 
TensorFlow): 

• Avantages: 
• Flexibilité presque illimitée pour manipuler les données, choisir et 

adapter les algorithmes 
• Prend en charge des modèles d'apprentissage automatique/deep 

learning avancés 
• Capacité à gérer de grands ensembles de données 

• Inconvénients et Limites: 
• Nécessite des compétences en programmation 
• Plus de temps pour développer et optimiser le code
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Clé-en-main vs. programmation

💡En somme, le choix entre les outils 
clé-en-main et les outils de 

programmation dépendra des 
compétences de l'équipe, de la 

complexité du problème, de la taille 
des données et du degré de 

personnalisation nécessaire.💡
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Exemple : Voyant Tools



PANORAMA DES MÉTHODOLOGIES DE FOUILLE DE TEXTES ET INTERDISCIPLINARITÉ 44

Exemple : Spacy - dépendances, entités 
nommées (python)



PANORAMA DES MÉTHODOLOGIES DE FOUILLE DE TEXTES ET INTERDISCIPLINARITÉ 45

Exemple : NLTK - analyse fréquentielle 
(python)
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Exemple : tm - nuage de mots (R)
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IA GÉNÉRATIVE, LLM

EXPLICATIONS, EXEMPLES, POINTS 
DE VIGILANCE

L A B O R A T O I R E

UMR 7020
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D ' I N F O R M A T I Q U E
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IA ?

• L'intelligence artificielle est un 
domaine de l'informatique qui 
crée des systèmes capables 
d'apprendre, de prendre des 
décisions et d'interagir. 

• À l'intérieur de l'IA : 
• Approche symbolique : 

basée sur des règles et de 
la logique. 

• Approche basée sur 
l'apprentissage : 
comprend le Machine 
Learning et l'IA générative 
(notre sujet).

"generate an image to introduce AI" (générée par bing.com, optimisée par DALL-E 3)

http://bing.com
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IA générative ?

• L'IA générative, également 
appelée apprentissage génératif, 
fait référence aux systèmes d'IA 
qui peuvent générer du contenu, 
des informations ou des résultats 
en s'appuyant sur les données 
qu'il a apprises. 

• Exemples d'utilisation de l'IA 
générative : 

• Génération d'images 
• Rédaction de textes 
• Fouille de textes 
• Création de musique 
• Modélisation 3D 
• Synthèse vocale "génère une image qui illustre l'IA générative, dans le style de Picasso" (générée par bing.com, 

optimisée par DALL-E 3)

http://bing.com
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Mécanismes de l'IA générative

• Les modèles génératifs apprennent les patterns spécifiques à partir des données 
d'entrée. 

• Ils utilisent ensuite ces patterns pour générer du contenu qui correspond à ce 
qu'ils ont appris. 

• Exemple célèbre : les Réseaux Antagonistes Génératifs (GANs).
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Potentiel et défis de l'IA générative

• Potentiel de l'IA générative : 
• Créations artistiques 
• Solutions de problèmes complexes 
• Personnalisation 

• Défis de l'IA générative : 
• Difficulté de contrôle sur le contenu généré 
• Problèmes de droits et de vie privée 
• Problèmes d'éthique
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IA générative

💡L'IA générative joue un rôle clé dans 
la nouvelle génération de technologies 

d'IA, avec un impact potentiel 
significatif sur les industries créatives, 

le commerce électronique, et bien 
d'autres secteurs. Malgré ses défis, 
elle ouvre des possibilités infinies 

pour l'avenir de l'IA.💡
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Les Modèles de Langage à Grande Échelle 
(LLM)

• Les modèles de langage à grande échelle (LLM) sont un type particulier d'IA 
générative. Ils ont été entraînés sur d'énormes quantités de texte pour apprendre 
des statistiques linguistiques. 

• Ils peuvent générer du texte qui peut paraître remarquablement humain. 
• Des exemples notables incluent ChatGPT de OpenAI, BERT de Google, et T5 de 

Google.
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LLMs : avantages et limites

• Avantages des Modèles de Langage à Grande Échelle : 
• Polyvalence : Ils peuvent être utilisés pour de nombreux cas d'utilisation, comme 

répondre à des questions, résumer du texte, traduire des langues, et bien d'autres. 
• Efficacité : Le modèle n'a besoin d'être formé qu'une seule fois, puis peut être réglé 

pour diverses tâches. 
• Innovation : Ils sont à la pointe de la recherche en IA et ont ouvert de nouvelles 

opportunités. 
• Limites des Modèles de Langage à Grande Échelle : 

• Manque de compréhension : Ils ne 'comprennent' pas vraiment le texte qu'ils génèrent. 
• Coût élevé : Le coût d'entraînement de ces modèles est très élevé. 
• Risques éthiques : Ils peuvent générer du contenu offensant, trompeur ou biaisé. 
• Manipulabilité : Ils pourraient être utilisés à des fins malveillantes, comme la 

désinformation.
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LLMs

💡Les Modèles de Langage à Grande 
Échelle sont des outils puissants avec 
un potentiel considérable. Cependant, 
comme toute technologie, ils viennent 
avec leurs propres défis. Il dépendra 

de nous de les utiliser de manière 
responsable.💡
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IA générative et fouille de textes (GPT-4)

Analyse de sentiment Reconnaissance d'entités nommées Résumé automatique
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Hallucinations et limites

Récence Certaines explications (surtout 
mathématiques…) Hallucinations
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CONCLUSIONS

FOUILLE DE TEXTES, OUTILS, 
SUGGESTIONS

L A B O R A T O I R E
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Conclusions

• La fouille de textes est une pratique essentielle permettant de découvrir des 
informations précieuses à partir de vastes quantités de données textuelles. C'est 
une tâche qui est de plus en plus importante avec le développement de sources de 
données volumineuses. 

• L'utilité de la fouille de textes : 
• La fouille de textes représente un outil précieux pour déceler des tendances, 

découvrir des connaissances et générer des insights à partir de sources de 
données non structurées. 

• Elle peut être utilisée pour générer des prédictions, apportant ainsi une grande 
valeur ajoutée dans des domaines tels que la recherche scientifique, le 
marketing, les médias sociaux, etc.
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Conclusions : programmer ?

• La programmation est une compétence fondamentale pour réussir dans la fouille 
de texte. Elle permet de manipuler, nettoyer et analyser efficacement des données 
volumineuses. 

• La connaissance de certains langages comme Python ou R, qui ont d'importantes 
bibliothèques de traitement de texte, peut s'avérer extrêmement utile.
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Astuces pour débuter

• Commencez petit: initiez-vous avec des projets simples et des jeux de données de 
petite taille pour vous familiariser avec les techniques de base. 

• Entraînez-vous à nettoyer et préparer les données: ces compétences sont aussi 
importantes que l'analyse elle-même. 

• Utilisez les ressources en ligne: il existe de nombreux cours gratuits, tutoriels et 
forums où vous pouvez apprendre et poser des questions. 

• Soyez patient et persévérant: l'apprentissage de la fouille de texte et de la 
programmation est un voyage, pas une destination.
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Conclusion

💡Avec l'essor de l'ère des données, la capacité 
à extraire et à exploiter des informations à partir 

de textes constitue un atout majeur. 
L'investissement dans l'apprentissage de ces 

compétences ouvrira d'innombrables 
opportunités et avantages. Alors, allumez vos 

ordinateurs, ouvrez vos esprits, et plongez-vous 
dans le merveilleux monde de la fouille de 

texte !💡 

- GPT-4, oct. 2023
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Show must go on…
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MERCI !

• Questions ? 
• adrian.chifu@univ-amu.fr 
• https://adrianchifu.com  
• https://linktr.ee/adrianchifu

"create a thank you image for the end of a presentation in a funny 
and cartoonish style" (générée par bing.com, optimisée par 
DALL-E 3)

mailto:adrian.chifu@univ-amu.fr
https://adrianchifu.com
https://linktr.ee/adrianchifu
http://bing.com

